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El presente trabajo hace referencia al diseño de una red neuronal artificial  para 
determinar la generación de vapor de una caldera mediante el entrenamiento con datos 
históricos de operación,  con el fin de calcular   la cantidad de combustible y aire para 
obtener una combustión  u oxidación completa del combustible con menor exceso de aire.
En el diseño de la red se utilizó la topología del Perceptron multicapa al ser una de las 
más utilizadas y por sus ventajas para este tipo de aplicaciones.  Se utilizaron los 
Algoritmos Genéticos para optimizar este procedimiento y abarcar un amplio rango de 
probabilidades. 
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